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Étude des régimes de propriété immobilière
à Paris :

multi-propriété
copropriété

Bornes :
1898
1951

Environ 88 000 immeubles, 1.4 millions d’appartements
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Quels modèles d’IA utiliser ?

Comment évaluer leurs performances ?



pré-
traitement

segmentation
des colonnes

OCR
classification

du texte

Adnot (Mlle), villa Stella, Saint-Jean, à
Cap-Ferrat (Alpes-Marit.) - 1702 :
56, 60 - 4786 . 13.
Adnot (Henri), 89, rue Monge (55) .
3210 : 89.
Adolphe (Thérèse) (Mme), 17, rue de
Belzunce (10°) - 436 : 17.
Adona (Mme), 4, rue Descartes (5°)
1372 : 4.
Ador (R.). 10, villa Saint-Michel (18e) -
4321 : 10.
Adorna, 5, rue Etienne-Marey (20“) -
1695 : 5.
Adot (Pierre), 18, rue de Prony (17.) .
3937 : 18.



niveaux de gris
augmenter la luminosité et le contraste

Pré-traitement :



Segmentation des colonnes
YOLO segmentation v8 (Ultralytics)
fine-tuning sur 75 pages



Précision Rappel

Notre modèle 0.77 0.96

Modèle extérieur 0.91 0.88

Chahan Vidal-Gorène et Aliénor Decours-Perez, “Detecting and Deciphering Damaged
Medieval Armenian Inscriptions Using YOLO and Vision Transformers”, 2024



comparaison : Tesseract VS PERO-OCR
sur une page aléatoire : classification des erreurs
selon leur gravité

OCR

Degré Tesseract PERO-OCR

Faible gravité 130 87

Gravité moyenne 91 110

Gravité importante 11 3

Total des erreurs 232 200



Classification du texte



Classification du texte

Nom, Prénom, Numéro, Type voie, Nom
voie, arrondissement, Code adresse



Modèle de NER (Named Entity
Recognition)
entrainé à partir d’annotations de 5
pages (1160 lignes)
Prodigy (annotation) et Spacy
(entrainement)
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Étiquette Précision Rappel F-score

NUM 97.75 97.75 97.75

ARR 96.43 97.59 97.01

NOM_VOIE 98.35 92.97 95.58

PER 91.49 97.73 94.51

TYPE_VOIE 93.88 94.85 94.36

VILLE 91.3 84 87.5

LOC 91.3 84 87.5

CODE 86.93 86.36 86.64

STATUT 65 68.42 66.67

PRENOM 60 61.9 60.94

ORG 23.08 27.27 25

PART 14.29 16.67 15.38

ENTETE 0 0 0
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Étiquette Précision Rappel F-score

PART 100 100 100

NUM 96.67 96.67 96.67

ARR 95.45 97.67 96.55

TYPE_VOIE 93.94 93.94 93.94

NOM_VOIE 91.79 92.48 92.13

CODE 91.56 90.97 91.26

PER 86.52 95.06 90.59

VILLE 95.83 79.31 86.79

LOC 95.83 76.67 85.19

STATUT 75 78.95 76.92

PRENOM 69.49 70.69 70.09

ORG 72.73 57.14 64



Quelques représentations graphiques



Nombre d’immeubles possédés par
des copropriétaires
par quartier
en 1951
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Distribution du nombre d’immeubles par propriétaire en 1898

Distribution de la variation du nombre d’immeubles par quartier entre 1898 et 1951



Conclusions et limites
modèles divers (YOLO, PERO-OCR, Spacy)
mais adaptés aux données
possibilité de comparer 1898 et 1951
changement d’échelle de la multi-propriété
suite à l’émergence de la copropriété
modèle YOLO améliorable
modèle de NER perfectionnable
intérêt relecture données 1951

Merci de votre attention !


